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ABSTRAK 

 

 

Perkembangan teknologi yang pesat, terutama dalam sektor keuangan, 

telah membawa pergeseran dari mata uang konvensional menuju mata uang 

digital. Salah satu mata uang digital yang muncul akibat dari kemajuan 

teknologi tersebut adalah Bitcoin Cash (BCH). BCH merupakan mata uang 

crypto yang bergerak di atas teknologi blokchain yang dimana, blokchain 

merupakan rantai blok yang berfungsi sebagai tempat pencatatan transaksi oleh 

pengguna yang tidak terpusat seperti sistem bank konvensional. Namun pada 

perkembangannya, pergerakan harga BCH sangat fluktuatif sehingga 

memunculkan kebutuhan untuk peramalan harga BCH di masa depan. Penelitian 

ini mengusulkan penggunaan algoritma Long Short Term Memory (LSTM) 

dalam meramalkan pergerakan harga Bitcoin Cash. LSTM, sebagai algoritma 

jaringan saraf tiruan, memiliki kemampuan untuk memahami data deret waktu 

kompleks, seperti pergerakan harga BCH. Studi sebelumnya telah menunjukkan 

keberhasilan LSTM dalam peramalan, termasuk pada harga saham dan 

transformator. Studi ini merinci hasil penelitian sebelumnya yang menggunakan 

LSTM untuk meramalkan harga saham pertambangan dan umur transformator, 

dengan menunjukkan penurunan Root Mean Square Error (RMSE) dan kinerja 

yang lebih baik dibandingkan dengan algoritma lainnya. Melalui pendekatan 

serupa, penelitian ini memiliki tujuan untuk menyajikan proyeksi hasil 

peramalan harga Bitcoin Cash yang diharapkan memberikan manfaat yang 

signifikan bagi pelaku pasar keuangan. Hasil losses terbaik yang dihasilkan pada 

penelitian ini yaitu terdapat pada skenario kedua dari lima skenario yang 

dilakukan. Skenario yang menghasilkan losses terbaik menggunakan epoch 20, 

hidden layer 20, dan panjang sequence 30 dengan nilai MSE=1654.40 dan 

RMSE= 40.67. 

 

Kata Kunci: Teknologi, Cryptocurency, Bitcoin Cash, Peramalan, Long Short 

Term Memory (LSTM), Proyeksi. 
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BAB I 
 

 

PENDAHULUAN 

Pada bab ini menjelaskan tentang latar belakang, perumusan masalah, 

tujuan dan manfaat, ruang lingkup, dan sistematika penulisan. 

 

1.1. Latar Belakang 

Dewasa ini, perkembangan teknologi sudah semakin pesat dan cara-cara 

konvensional sudah berangsur-angsur ditinggalkan. Salah satu perkembangan 

teknologi yang terjadi adalah pada sektor keuangan. Sistem keuangan dewasa ini 

sudah mulai beralih dari sistem mata uang konvensional menuju sistem mata 

uang digital [1]. Salah satu sistem mata uang digital yang sudah ada pada saat ini 

adalah Cryptocurrency. Cryptocurrency merupakan sistem mata uang virtual atau 

digital, hasil dari perkembangan teknologi keuangan. Penggunaan mata uang 

digital semakin meningkat sebagai cara pembayaran online yang populer, 

diciptakan untuk memberikan kenyamanan dan keamanan dalam transaksi [2]. 

Cryptocurrency menggunakan sistem kriptografi untuk memproses setiap 

transaksi data tanpa melibatkan pihak ketiga [3]. 

Salah satu instrumen pembayaran yang terdapat dalam Cryptocurrency 

adalah Bitcoin [4]. Bitcoin merupakan suatu sistem pembayaran elektronik yang 

menggunakan bukti kriptografi sebagai dasar, dengan tujuan menggantikan 

kebutuhan akan sistem kepercayaan . Sistem ini memfasilitasi transaksi langsung 

antara dua pihak tanpa perlu melibatkan pihak ketiga sebagai saksi atau 

perantara, karena keamanan transaksi dijaga melalui proses kriptografi [5]. 

Bitcoin pertama kali muncul sebagai mata uang elektronik pertama pada 3 

Januari 2009 yang diperkenalkan oleh nama samaran Satoshi Nakamoto [6]. 

Bitcoin pada dasarnya memiliki perbedaan mendasar dari sistem mata uang 

konvensional yang dimana Bitcoin tidak memerlukan pihak ketiga atau lembaga 

keuangan manapun untuk mencatat transaksi, melainkan transaksi akan tercatat 

pada setiap rantai blok atau dikenal dengan Blokchain. Hal ini memungkinkan 

transaksi yang tercatat tidak mudah untuk dimanipulasi oleh siapapun karena 
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setiap transaksi yang tercatat blok terikat satu sama lain yang artinya jika ingin 

dimanipulasi maka harus melakukannya pada seluruh blok [7]. 

Kemunculan Bitcoin mempengaruhi kemunculan mata uang kripto 

lainnya salah satunya Bitcoin Cash (BCH). BCH pada dasarnya memiliki 

fundamental yang sama dengan Bitcoin itu sendiri yaitu sama- sama berdiri di 

atas jaringan Blockchain, sama-sama menggunakan konsensus Proof of Work, 

dan untuk traksaksi peer-to-peer. Yang membedakan antara Bitcoin dan BCH 

yaitu ukuran bloknya. Ukuran blok BCH yaitu 8 MB dengan tujuan untuk 

meningkatkan kapasitas transaksi dan kecepatan transaksi. Sedangkan Bitcoin 

memiliki ukuran blok 1 MB yang dimana mengakibatkan kapasitas transaksi 

yang rendah dan kecepatan yang lambat. Selain memiliki perbedaan dibidang 

teknis, perbedaan Bitcoin dan BCH juga terdapat dari segi harganya. Harga 

Bitcoin dan BCH tergolong sangat Fluktuatif atau tidak stabil, sehingga 

paramater ini salah satu jadi alasan banyak spekulan untuk melakukan transaksi 

jangka pendek atau bahkan jangka panjang pada aset tersebut [8]. Dengan 

demikian, melakukan prediksi atau peramalan menjadi hal yang sangat penting 

untuk mengetahui kemana arah pergerakan harga BCH di masa depan. Dengan 

melakukan peramalan, dapat meminimalisir terjadinya resiko kerugian investasi 

atau pembelian jangka pendek pada aset BCH . 

Long Short Term Memory (LSTM) merupakan salah satu algoritma 

jaringan saraf tiruan yang dapat digunakan untuk melakukan prediksi atau 

peramalan pada data deret waktu atau Time Series. LSTM dapat mengingat data 

deret waktu yang panjang dengan baik dan mempelajari pola yang terdapat pada 

data deret waktu tersebut untuk melakukan prediksi di masa depan. LSTM 

memiliki komponen sel memori yang berfungsi untuk menyimpan informasi 

jangka panjang yang diberikan. LSTM memiliki kemampuan untuk mempelajari 

data yang kompleks termasuk data pergerakan harga Bitcoin Cash sehingga bisa 

digunakan untuk memprediksi pergerakan harga di masa depan dari pola data 

yang sudah dipelajari [9]. 

Terdapat beberapa penelitian sebelumnya yang telah menggunakan 

algoritma LSTM untuk melakukan peramalan, salah satunya penelitian dengan 
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judul “Peramalan Harga Saham Pertambangan Pada Bursa Efek Indonesia (BEI) 

Menggunakan Long Short Term Memory (LSTM)” [10]. Data yang digunakan 

pada penelitian tersebut adalah data harga saham ANTM, TINS, dan INCO dari 

tahun 2016 sampai tahun 2020. Input yang digunakan pada penelitian tersebut 

adalah harga penutupan pada setiap emiten untuk menjadi acuan harga 

pembukaan selanjutnya. Data latih dan data uji yang digunakan yaitu 80% dan 

20%. Hasil dari penelitian tersebut menyebutkan bahwa bahwa nilai Root Mean 

Square Error (RMSE) mengalami penurunan pada setiap peningkatan jumlah 

epoch dan hasil RMSE terkecil terdapat pada emiten TINS yaitu sebesar 31,76 

dengan nilai epoch sebesar 200. 

Kemudian penelitian terdahulu lainnya dengan judul “Algoritma Deep 

Learning-Lstm Untuk Memprediksi Umur Transformator” [11]. Pada penelitian 

tersebut menggunakan empat algoritma mesin pembelajaran yaitu Multilayer 

Perceptron, Deep Learning-LSTM, Linear Regression dan Gradient Boosting 

Regressor. Data yang digunakan pada penelitian adalah data transformator yang 

terdiri dari 7 fitur. Hasil penelitian menunjukkan algoritma Deep Learning-LSTM 

dengan menggunakan parameter yaitu activation = linear, epoch = 50, batch_size 

= 64, verbose = 2, optimizer = Adam, hidden layer = 2 dan learning rate = 0,1 

mempunyai kinerja yang lebih baik daripada 3 algoritma lain dengan nilai RMSE 

= 0,0004 dan nilai Squared Correlation = 0,9690. 

Berdasarkan uraian di atas, fluktuasi harga Bitcoin Cash yang tinggi 

membuat peramalan harga menjadi krusial. Dengan demikian, penelitian ini 

bertujuan untuk menggunakan metode LSTM dalam upaya peramalan pergerakan 

harga Bitcoin Cash, yang memiliki implikasi signifikan bagi para pelaku pasar 

keuangan yang diharapkan mampu menghasilkan hasil peramalan dengan akurasi 

yang baik. 
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1.2. Perumusan Masalah 

Permusan masalah yang dapat ditarik berdasarkan uraian latar belakang 

masalah di atas yaitu: 

1. Bagaimana model LSTM dapat meramalkan data deret waktu Bitcoin Cash 

yang kompleks dan non linier? 

2. Bagaimana tingkat akurasi pada penerapan model LSTM untuk peramalan 

harga Bitcoin Cash di masa depan? 

3. Bagaimana proyeksi harga Bitcoin Cash di masa depan yang dihasilkan oleh 

model LSTM? 

 

1.3. Tujuan Penelitian dan Manfaat Penelitian 

Berdasarkan perumusan masalah yang ada, maka tujuan yang ingin dicapai 

pada pada penelitian ini yaitu: 

1. Untuk mengetahui bagaimana algoritma LSTM dapat meramalkan harga 

data deret waktu Bitcoin Cash ang kompleks dan non linier . 

2. Untuk mendapatkan tingkat akurasi yang baik menggunakan Algoritma 

LSTM dalam peramalan harga Bitcoin Cash. 

3. Untuk mengetahui proyeksi harga peramalan Bitcoin Cash yang dihasilkan 

menggunakan Algoritma LSTM. 

 

Manfaat yang ingin dicapai pada penelitian ini adalah proyeksi prediksi 

harga Bitcoin menggunakan model LSTM diharapkan dapat memiliki akurasi 

yang tinggi sehingga bisa dijadikan acuan pertimbangan bagi pelaku pasar atau 

semua kalangan. 

 

1.4. Ruang Lingkup Penelitian 

Pada penelitian ini, ruang lingkup penelitian perlu dilakukan dengan tujuan 

untuk tidak memperlebar dan memperjelas arah penelitian. Adapun ruang 

lingkup pada penelitian ini yaitu: 

1. Data yang digunakan pada penelitian adalah data harga terakhir, 

pembukaan, tertinggi, terendah, volume, dan perubahan pada Bitcoin Cash 
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dari tahun 2017 sampai tahun 2024 yang didapatkan dari website Yahoo 

Finance. 

2. Prediksi harga Bitcoin Cash akan dilakukan menggunakan model LSTM. 

3. Data latih dan data uji yang digunakan berfokus pada data deret waktu 

Bitcoin Cash. 

4. Analisis model sampai pengukuran kesalahan menggunakan bahasa 

pemrograman python. 

 

1.5. Sistematika Penulisan 

Penelitian ini terbagi menjadi 5 bab, isi dari setiap bab tersebut dapat 

dijelaskan sebagai berikut: 

BAB 1: PENDAHULUAN 

Pada bab ini menyajikan latar belakang masalah, perumusan masalah, tujuan 

penelitian, manfaat penelitian, ruang lingkup penelitian dan sistematika 

penelitian. 

BAB II: 

Pada bab ini membahas tentang penelitian terdahulu, peluang keterbaharuan, 

Deep Learning dan peramalan, Bitcoin Cash, LSTM, dan perhitungan kesalahan. 

BAB III: 

Pada bab ini membahas tentang alur penelitian dan spesifikasi perangkat. 

BAB IV 

Pada bab ini membahas tentang akusisi fitur pada data, analisis losses pada data 

latih, analisis validasi(hasil peramalan), dan selish data aktual dan peramalan. 

BAB V 

Pada bab ini membahas tentang kesimpulan dari hasil penelitian yang dilakukan. 
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BAB V 

KESIMPULAN 

 

Berdasarkan hasil penelitian yang dilakukan, bahwa kesimpulan yang 

berhasil didapatkan yaitu: 

1. Model LSTM mampu melakukan peramalan dari data deret waktu BCH 

yang tidak linier untuk tujuh hari kedepan dengan nilai kesalahan paling 

rendah pada skenario kedua. 

2. Tingkat akurasi atau nilai losses terbaik yang dihasilkan oleh model untuk 

hasil peramalan yaitu terdapat pada skenario kedua, yang dimana 

menggunakan epoch 20, hidden layer 20, dan panjang sequence 30 dengan 

nilai MSE adalah1654.40 dan RMSE adalah 40.67 USD. 

3. Kemudian proyeksi harga peramalan BCH untuk tujuh hari kedepan yang 

paling mendekati harga aktualnya terdapat pada skenario dengan alasan 

karena memiliki selisih paling rendah antara harga peramalan dan harga 

aktual. 
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