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ABSTRACT

The use of the internet and digital media has transformed news consumption from
traditional sources to digital platforms like Facebook, Twitter, and Instagram,
posing challenges related to the validity and reliability of information. News sites
like kompas.com have adapted by offering multimedia formats and premium
subscription services. In the context of health news, the complexity of topics and
the variety of terms present challenges, necessitating detailed grouping. Latent
Dirichlet Allocation (LDA) is an effective method for clustering health news and
topic analysis. The research process involves problem identification, data
collection, data preprocessing, LDA model creation, and evaluation. The LDA
analysis of health news data identifies five main topics: Topic 0: body health
(keywords: "signs", "alert”, "attention", "body"). Topic 1: blood issues (keywords:
"blood", "sugar"). Topic 2: disease symptoms (keywords: "know", "symptoms",
"sick", "recover"). Topic 3: healthy drinks (keywords: "effects"”, "drink"). Topic 4:
types of diseases (keywords: "blood", "sugar", "sleep", "eat", "fruit"). The
implementation of LDA is conducted through a website using Streamlit, allowing
for data upload, text preprocessing, and LDA application. A trial with new data
addition and stemming removal shows that the analysis results are more accurate
and relevant, retaining the original meaning of words and improving the quality
of the analysis.

Keywords: Internet, Latent Dirichlet Allocation (LDA), topic modeling.



ABSTRAK

Penggunaan internet dan media digital telah mengubah konsumsi berita dari
sumber tradisional ke platform digital seperti Facebook, Twitter, dan Instagram,
menimbulkan tantangan terkait validitas dan reliabilitas informasi. Situs berita
seperti kompas.com beradaptasi dengan format multimedia dan layanan
berlangganan premium. Pada konteks berita kesehatan, kompleksitas topik dan
variasi istilah menjadi tantangan, sehingga diperlukan pengelompokan yang
terperinci. Metode Latent Dirichlet Allocation (LDA) efektif untuk
pengelompokan berita kesehatan dan analisis topik. Tahapan penelitian
melibatkan identifikasi masalah, pengumpulan data, pra-pemrosesan data,
pembuatan model LDA, dan evaluasi. Hasil analisis LDA pada data kesehatan
mengidentifikasi lima topik utama: Topik 0: kesehatan tubuh (kata kunci: "tanda",
"waspada", "perhati", "tubuh"). Topik 1: masalah darah (kata kunci: "darah",
"gula"). Topik 2: gejala penyakit (kata kunci: "kenal", "gejala", "sakit",
"sembuh"). Topik 3: minuman sehat (kata kunci: "efek", "minum"). Topik 4: jenis
penyakit (kata kunci: "darah", "gula", "tidur", "makan", "buah"). Implementasi
LDA dilakukan melalui website menggunakan streamlit, memungkinkan
pengunggahan data, pra-pemrosesan teks, dan penerapan LDA. Uji coba dengan
penambahan data baru dan penghapusan stemming menunjukkan hasil analisis
lebih akurat dan relevan, mempertahankan makna asli kata dan meningkatkan

kualitas analisis.

Kata kunci : Internet, Latent Dirichlet Allocation (LDA), topic modeling.
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BAB I
PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang

Penggunaan Internet dan media digital mempunyai dampak yang
signifikan terhadap industri berita. Hal ini terlihat dari perubahan pola
konsumsi berita masyarakat yang beralih dari sumber tradisional ke platform
digital. Internet telah mengubah cara orang mencari, mengonsumsi, dan
berbagi berita. Perubahan besar terjadi dalam model bisnis industri berita
khususnya media tradisional seperti surat kabar dan majalah yang mengalami
penurunan, sementara itu platform digital semakin berkembang dan populer.
Media sosial juga memengaruhi cara berita yang disebarkan [1]. Kebanyakan
orang menerima berita melalui platform media sosial seperti Facebook,
Twitter, dan Instagram. Hal tersebut mengubah dinamika sumber berita dan
menimbulkan pertanyaan mengenai validitas dan reliabilitas informasi yang
disebarluaskan [2]. Munculnya teknologi digital juga mengubah cara
penyajian konten dalam industri berita, termasuk penggunaan multimedia,

interaktivitas, dan personalisasi berita.

Salah satu situs berita terkemuka di Indonesia adalah kompas.com.
Kompas.com menyajikan beragam berita mulai dari politik, ekonomi,
olahraga, hiburan, dan lainnya, dengan jumlah artikel yang terus bertambah
setiap harinya. Selain berita, kompas.com juga menawarkan beragam konten
multimedia seperti artikel opini, laporan khusus, foto dan video yang
memberikan pengalaman lebih mendalam bagi pembacanya. Kompas.com
memiliki banyak rubrik khusus yang berfokus pada topik berita terkini,
terpopuler, nasional, megapolitan, regional dan global. Situs tersebut juga
menawarkan layanan berlangganan premium yang menyediakan konten
eksklusif dan akses eksklusif ke berbagai berita terkini. Kompas.com aktif
menyediakan liputan langsung peristiwa-peristiwa penting dan memiliki
bagian komentar pembaca yang memungkinkan terjadinya interaksi antara
pembaca dan penulis. Jumlah artikel yang terus bertambah setiap harinya,
situs website ini menjadi sumber berita terpenting bagi masyarakat Indonesia

dan dikunjungi oleh jutaan pembaca setiap bulannya.



Seiring bertambahnya jumlah artikel, pengguna semakin mencari cara
yang efisien untuk menemukan informasi yang relevan dengan kebutuhan
mereka, pengarsipan berita menjadi salah satu masalah yang krusial dengan
melibatkan kurasi artikel dari berbagai topik seperti politik, ekonomi,
olahraga, hiburan, kesehatan dan lainnya. Meskipun pengarsipan berita sudah
cukup baik, namun masih diperlukan pengelompokan yang lebih terperinci
untuk membantu pengguna menemukan berita dengan topik yang spesifik.
Pada konteks pengelompokan berita kesehatan, terdapat beberapa
permasalahan yang dihadapi, salah satunya adalah kompleksitas topik
kesehatan yang luas dan bervariasi. Permasalahan lainnya yang dihadapi
adalah fluktuasi topik dan variasi istilah dalam berita kesehatan, dikarenakan
berita kesehatan dapat mencakup berbagai topik mulai dari penyakit spesifik
hingga perkembangan terbaru dalam penelitian medis. Istilah yang digunakan
untuk menggambarkan topik-topik ini juga dapat bervariasi secara luas. Hal
ini dapat menjadi tantangan pengguna untuk mencari berita dengan topik

yang spesifik sesuai dengan yang diinginkan [3].

Penggunaan informasi kesehatan yang tepat sangat penting dalam era
digital saat ini. Informasi yang akurat dan wup-fo-date dapat membantu
individu membuat keputusan yang lebih baik mengenai kesehatan mereka,
termasuk informasi kesehatan dan fakta yang menunjukkan apakah
benar bahwa masyarakat saat ini dapat dengan mudah menggunakan
media informasi kesehatan tersebut hal ini tentu tidak terlepas dari
beragamnya media informasi kesehatan yang digunakan oleh setiap
kalangan masyarakat. Akses ke informasi kesehatan yang andal juga dapat
meningkatkan  kesadaran  masyarakat tentang isu-isu  kesehatan,
memungkinkan mereka untuk mengambil langkah-langkah proaktif dalam
menjaga kesejahteraan mereka. Meningkatnya jumlah informasi yang
tersedia, tantangan utama adalah menyaring dan menemukan informasi yang
relevan dan terpercaya, oleh karena itu pengelolaan dan pemanfaatan
informasi kesehatan secara efektif menjadi semakin krusial untuk memastikan
bahwa masyarakat dapat mengakses dan menggunakan informasi tersebut

dengan benar [4].



Pada konteks pengelompokan berita kesehatan, lima topik yang akan
ditambahkan untuk membantu pengguna menemukan informasi yang relevan
adalah: kesehatan tubuh, masalah darah dan ciri penyakit, gejala penyakit,
efek minuman, dan juga jenis penyakit. Mengambil lima topik
pengelompokan berita kesehatan yang telah disebutkan sebelumnya,
pengguna akan dapat dengan lebih mudah menavigasi informasi kesehatan
yang kompleks dan bervariasi. Masalah kompleksitas topik kesehatan yang
luas dan variasi istilah yang digunakan dalam berita kesehatan semakin
menegaskan perlunya pengelompokan yang terperinci untuk membantu
mengatasi tantangan pengguna dalam menavigasi informasi kesehatan yang
beragam dan seringkali kompleks serta dengan adanya fokus pada topik-topik
tersebut, diharapkan pengguna dapat dengan lebih efisien menemukan berita

yang sesuai dengan kebutuhan dan minat kesehatan mereka [5].

Kompas.com dipilih sebagai sumber data dalam penelitian ini karena
merupakan salah satu situs berita terkemuka di Indonesia dengan reputasi
yang baik dan jangkauan pembaca yang luas. Selain itu, Kompas.com
memiliki beragam kategori berita yang mencakup banyak topik, termasuk
kesehatan, sehingga menyediakan basis data yang kaya untuk analisis.
Kompas.com juga memiliki karakterisktik ruang yang tidak terbatas,
khalayak dapat memilih beritanya sendiri, berita berdiri sendiri sehingga
khalayak tidak harus membaca berita secara berurutan, berita di Kompas.com
tersimpan dan bisa diakses kembali kapan pun, berita disampaikan dengan
sangat cepat dan langsung, kemampuan multimedia, dan interaktivitas antara
redaksi dengan pembaca. Data kesehatan dari Kompas.com dipilih karena
situs ini menyajikan berita kesehatan yang komprehensif dan terkini,
mencakup berbagai aspek kesehatan. Dengan menggunakan data dari sumber
yang tepercaya seperti Kompas.com, diharapkan hasil penelitian ini akan
lebih relevan dan bermanfaat bagi pengguna yang mencari informasi

kesehatan [6].

Salah satu metode yang digunakan untuk pemodelan topik adalah Latent

Dirichlet Allocation (LDA). LDA adalah sebuah model generatif yang



digunakan dalam pemodelan topik dalam teks, LDA digunakan untuk
menemukan topik yang tersembunyi dalam koleksi dokumen. Ada beberapa
riset terkait seperti penelitian Blei, Ng, & Jordan memperkenalkan metode
Latent Dirichlet Allocation (LDA) untuk melakukan analisis topik pada
koleksi dokumen. Metode ini telah banyak digunakan dalam pengelompokan
berita dan analisis topik dalam berbagai domain [7]. Penelitian Fitri
Bimantoro sebuah model yang menggabungkan metode LDA dengan
jaringan saraf tiruan (neural network) mengenai pengenalan pola aksara jawa
mengenali pola tulisan tangan aksara sasak sehingga kedepannya kedua
metode ini dapat dikembangkan untuk sistem pembelajaran aksara sasak
[8]. Nuraisa Novia Hidayati dkk yang membandingkan metode LDA dan
NMF untuk mengetahui metode mana yang memiliki hasil terbaik. Hasilnya
menunjukkan bahwa LDA memiliki kinerja yang lebih baik daripada NMF
sementara itu, pembentukan data pelatihan yang lebih baik adalah diperlukan
untuk membuat model NER yang tidak overfitting [9]. Riset-riset ini
menunjukkan bahwa metode machine learning khususnya metode LDA,
memiliki potensi besar dalam pengelompokan berita kesehatan dan analisis

topik dalam konteks berita kesehatan.

Berdasarkan latar belakang permasalahan tersebut maka penulis
mempunyai gagasan penelitian yaitu dengan mengangkat
“IMPLEMENTASI METODE LATENT DIRICLHET ALLOCATION
(LDA) DALAM TOPIC MODELING PADA DATA BERITA
KESEHATAN”.

1.2 Rumusan Masalah

Berdasarkan latar belakang diatas maka perumusan masalah dalam
penelitian ini yaitu :
1. Bagaimana mengimplementasikan metode latent dirichlet allocation
(LDA) pada data berita kesehatan kompas.com?
2. Bagaimana metode latent dirichlet allocation (LDA) dapat digunakan
untuk mengidentifikasi topik berita kesehatan kompas.com?

3. Bagaimana implementasi website topic modeling menggunakan streamlit



dapat memudahkan pengguna dalam menemukan beragam topik pada

berita kesehatan kompas.com?

1.3 Batasan Masalah
Berdasarkan latar belakang masalah di atas, penulis menggunakan
batasan penulisan agar di dalam pembahasan dan isi yang ada di dalam
penulisan ini tidak melebar dan menyimpang dari judul. Adapun batasan —

batasan yang diberikan adalah sebagai berikut :

1. Data berita kesehatan dibatasi hanya pada data yang dapat diakses
dan dikumpulkan, atau data yang sudah tersedia didalam
Kompas.com dari tahun Januari 2023 - Februari 2024 sekarang.

2. Data yang digunakan mencakup judul berita, isi berita, dan tanggal
publikasi.

3. Artikel berita yang diambil dalam bahasa Indonesia.

4. Berita kesehatan akan dikelompokkan dalam 5 kategori yaitu:
kesehatan tubuh, masalah darah dan ciri penyakit, gejala penyakit,
efek minuman, dan juga jenis penyakit.

1.4 Tujuan dan Manfaat Penelitian
Tujuan dari Implementasi metode Latent Dirichlet Allocation (LDA)
dalam topik modeling Pada berita kesehatan dengan topik penelitian
Kompas.com adalah untuk membantu dalam analisis dan pengelompokan
berita kesehatan dengan topik yang relevan. Berikut adalah tujuan dan

manfaat penelitian ini:
Tujuan:

1. Mengidentifikasi metode /atent dirichlet allocation (LDA).

2. Mengimplementasikan metode latent dirichlet allocation (LDA)
pada data berita kesehatan kompas.com.

3. Mengimplementasikan website topic modeling menggunakan
streamlit untuk membangun sistem yang menyajikan beragam
topik pada berita kesehatan kompas.com.

4. Mengembangkan metode pengelompokan berita kesehatan yang

otomatis dan terukur, serta memungkinkan untuk mengeksplorasi



konten dengan lebih efisien.

Manfaat:
Manfaat yang akan didapatkan dari penelitian ini adalah:

1. Membantu untuk memperoleh pemahaman yang lebih
mendalam terhadap beragam topik yang muncul dalam berita
kesehatan.

2. Membantu menemukan berita kesehatan dengan beragam topik
yang spesifik melalui website topic modeling menggunakan
streamlit.

3. Pengelompokkan kategori data berita dapat dilakukan secara

otomatis, sehingga waktu yang digunakan semakin efisien.

1.5 Sistematika Penulisan
Memberikan gambaran secara garis besar, dalam hal ini dijelaskan isi
dari masing masing bab dari penelitian ini. Sistematika penulisan dalam
pembuatan laporan ini sebagai berikut :
BAB I : PENDAHULUAN
Dalam bab ini dibahas mengenai: Latar Belakang Masalah, Batasan
Masalah, Rumusan Masalah, Tujuan dan Manfaat Penelitian, dan
Sistematika Penelitian.
BAB II : TINJAUAN PUSTAKA
Dalam bab ini dibahas mengenai: Penelitian terkait, Landasan Teori
dan Kerangka Pemikiran.
BAB III : METODOLOGI PENELITIAN
Dalam bab ini dibahas mengenai:Tahapan penelitian yang dilakukan,
pengumpulan data serta perancangan sistem.
BAB 1V Hasil dan Pembahasan
Merupakan bagian penting dalam sebuah penelitian. Hasil adalah
jawaban dari pertanyaan penelitian yang dituliskan di bagian
pendahuluan. Sedangkan pembahasan adalah bagian di mana hasil

tersebut didiskusikan dan dianalisis lebih lanjut, serta dibandingkan



dengan teori atau penemuan sebelumnya.

BAB V Saran dan Kesimpulan
Didasarkan pada hasil analisis dan interpretasi data yang telah
dikumpulkan. Saran-saran diberikan sebagai pertimbangan untuk

membantu penyelenggaraan penelitian dengan lebih baik.



BV
PENUTUP

Topic Modeling menggunakan Latent Dirichlet Allocation (LDA) adalah
teknik yang digunakan untuk mengidentifikasi topik utama yang muncul dalam
kumpulan dokumen teks. Tujuannya adalah untuk menemukan pola tersembunyi
dalam teks yang memungkinkan dokumen tersebut dikelompokkan ke dalam
topik-topik yang berbeda. Langkah pertama adalah menginstal alat yang
diperlukan, seperti sklearn, Sastrawi, dan perpustakaan Natural Language
Processing (NLP) Python. Alat-alat ini membantu dalam mengubah data ke dalam
format terstruktur dan meningkatkan kinerja model data. Langkah kedua
melibatkan import library seperti pandas, numpy, NLTK, RE (Regular
Expression), sastrawi, dan kerangka data pandas python. Matplotlib.pyplot
digunakan untuk visualisasi data, dan Seaborn digunakan untuk visualisasi data
yang lebih efisien. Pra-pemrosesan data untuk LDA melibatkan beberapa langkah,

termasuk case folding, tokenizing, stopwords, stemming, dan pemodelan topik.

Hasil dari pemodelan topik LDA pada berita kesehatan diimplementasikan
melalui website menggunakan Streamlit, yang memungkinkan pengguna untuk
mengunggah data berita kesehatan, melakukan preprocessing pada teks,
mengekstrak fitur menggunakan metode TF-IDF, dan menerapkan LDA untuk
mendapatkan topik-topik dari teks. Visualisasi model LDA menggunakan Word
Count dan Wordcloud juga digunakan. Evaluasi model LDA menggunakan e/bow
dan silhotte score penting untuk memastikan model topik memberikan informasi
yang akurat dan komprehensif tentang struktur topik dalam data kesehatan dari
kompas.com. Melalui antarmuka website, pengguna dapat mengikuti langkah-
langkah yang disediakan untuk mendapatkan hasil analisis topik dari data

tersebut.

Hasil dari analisis topik menggunakan metode LDA pada data kesehatan
mengidentifikasi lima topik, masing-masing dengan kata kunci yang mewakili
topik tersebut beserta bobotnya. Topik 0 berkaitan dengan berbagai aspek

kesehatan tubuh seperti berat badan, makanan pantang, dampak obat, dan upaya
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menjaga kesehatan tubuh secara umum, dengan kata kunci utama "tanda",
"waspada", "perhati", dan "tubuh". Topik 1 fokus pada masalah darah seperti
kadar gula darah, ciri-ciri penyakit tertentu, hubungan dengan kehamilan, serta
informasi tentang seks dan anak-anak, dengan kata kunci utama "darah" dan
"gula". Topik 2 menyoroti gejala-gejala penyakit dan tanda-tanda kesehatan
lainnya, termasuk jenis-jenis penyakit, perhatian terhadap tubuh, olahraga, dan
manfaat vitamin, dengan kata kunci utama "kenal", "gejala", "sakit", dan
"sembuh". Topik 3 berkaitan dengan minuman seperti kopi dan teh serta efeknya
terhadap kesehatan, baik manfaat maupun efek sampingnya, dengan kata kunci
utama "efek" dan "minum". Topik 4 fokus pada berbagai jenis penyakit seperti
jantung, diabetes, ginjal, dan kanker, serta bahaya kesehatan seperti stroke dan
risiko hipertensi, dengan kata kunci utama "darah", "gula", "tidur", "makan", dan
"buah". Analisis topik ini memberikan gambaran tentang berbagai aspek
kesehatan yang dibahas dalam dataset, mulai dari masalah berat badan dan
makanan hingga masalah darah, gejala penyakit, minuman sehat, dan berbagai
jenis penyakit yang perlu diwaspadai. Uji coba dengan menamabahkan data baru
dan penghapusan stemming juga dilakukan untuk memperoleh hasil yang
diperoleh menjadi lebih akurat dan relevan serta untuk menentukan dampaknya
terhadap kualitas dan ketepatan hasil analisis keseluruhan hasilnya adalah hasil
analisis setelah uji coba lebih baik dalam hal kualitas dan ketepatan. Kata-kata
kunci yang muncul lebih relevan dengan topik kesehatan yang sedang dianalisis,
dan penghapusan stemming membantu mempertahankan makna asli kata-kata

tersebut.

5.1 Saran

Pada penelitian ini, beberapa temuan penting telah diidentifikasi yang
memberikan kontribusi penting terhadap pemahaman penulis tentang latent
dirichlet allocation. Temuan ini menyoroti pentingnya pemodelan topik dalam
konteks pengelompokkan berita kesehatan dan menawarkan wawasan yang
berharga bagi praktisi, akademisi, dan pembuat kebijakan. Pada penelitian ini
juga memiliki keterbatasan, keterbatasan utamanya adalah dari evaluasi dan saat
mengimplementasikannya hasil kedalam website menggunakan freamwork

streamlit ini adalah kurangnya pemahaman yang mendalam dari penulis terhadap
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metode evaluasi yang digunakan dan terkait streamlit tersebut. Hal ini dapat
mengarah pada penilaian yang tidak konsisten dan mungkin tidak sepenuhnya

mencerminkan kualitas sebenarnya dari model topik yang dihasilkan.

Sebagai saran untuk penelitian selanjutnya, disarankan agar peneliti lebih
memahami terkait streamlit dan metode evaluasi, sehingga hasilnya menjadi lebih
konsisten, akurat, dan dapat dipercaya. Terakhir, penulis ingin menyampaikan
terima kasih kepada semua pihak yang telah mendukung penelitian ini, terutama
kepada pembimbing, ayah serta ibu, dan juga teman-teman. Tanpa dukungan
mereka, penelitian ini tidak mungkin tercapai. Semoga penelitian ini dapat
memberikan kontribusi yang berharga bagi pengembangan ilmu pengetahuan dan
praktik di masa depan. Sekali lagi, terima kasih atas kesempatan ini dan harapan

saya agar penelitian ini dapat memberikan manfaat yang signifikan bagi pembaca.
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