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ABSTRAK 
 

 

Pada tahun 2024, Indonesia mengadakan pemilihan umum serentak yang didominasi oleh 

partisipasi generasi muda, terutama generasi Z dan milenial. Generasi ini lebih sering 

mencari informasi politik melalui internet, menunjukkan peran penting media digital dalam 

membentuk opini publik. Penelitian menunjukkan bahwa paparan media digital yang 

positif dapat meningkatkan dukungan dan partisipasi politik generasi milenial. Penelitian 

ini menggunakan teknik Topic Modelling untuk menganalisis topik-topik terkait pemilu 

2024 dari artikel berita Kompas.com, dengan metode BERTopic. Dataset berasal dari 

portal berita Detik.com pada sub kanal pemilu, diambil dengan metode scraping dari 1 

September 2023 hingga 14 Februari 2024, total 15.019 artikel. Proses text preprocessing 

melibatkan empat tahap: case folding, cleaning, tokenizing, dan stopword removal. 

Pemodelan topik menggunakan BERTopic melalui lima tahapan: embeddings, 

dimensionality reduction, clustering, tokenizer, dan weighting scheme. Hasil pemodelan 

menunjukkan nilai topic coherence sebesar 0.0885752. Penelitian ini berhasil 

mengidentifikasi lima topik utama pada pemberitaan pemilu 2024 di portal berita 

Detik.com. Topik-topik tersebut mencakup: Topic 0, berfokus pada calon-calon presiden 

dan wakil presiden yang mencerminkan tingginya perhatian terhadap figur-figur utama 

dalam pemilu, dengan jumlah 6211 berita dengan representasi kata 'ganjar', 'prabowo', 

'anies', 'imin'; Topic 1, berfokus pada nomor urut pasangan capres-cawapres dalam 

pemilihan umum di Indonesia, terutama menyebutkan tokoh seperti Gibran Rakabuming 

Raka, dengan jumlah artikel 2661 artikel berita dengan representasi kata 'nomor', 'urut', 

'gibran', 'indonesia'; Topic 2, berita tentang Presiden Joko Widodo serta dinamika 

politiknya, dengan jumlah 2615 artikel berita dengan representasi kata 'presiden', 'politik', 

'jokowi', 'survei' ; Topic 3, berkaitan dengan pemilihan umum dan pemilihan presiden, 

termasuk suara dan survei terkait 2349 artikel berita dengan representasi kata '2024', 

'pemilu', 'pilpres', 'kpu'; Topic 4, tentang debat capres dan cawapres yang terjadi, dengan 

jumlah 1183 artikel berita 'debat', 'pilpres', 'cawapres', '2024'. 
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ABSTRACT 
 

 

In 2024, Indonesia held simultaneous general elections dominated by the participation of 

young generations, especially Generation Z and millennials. This generation more often 

seeks political information through the internet, highlighting the important role of digital 

media in shaping public opinion. Research shows that positive exposure to digital media 

can increase support and political participation among the millennial generation. This 

study uses Topic Modelling techniques to analyze topics related to the 2024 election from 

news articles on Kompas.com, using the BERTopic method. The dataset comes from the 

Detik.com news portal in the ''pemilu'' sub-channel, collected through scraping from 

September 1, 2023, to February 14, 2024, totaling 15,019 articles. The text preprocessing 

process involves four stages: case folding, cleaning, tokenizing, and stopword removal. 

Topic modeling uses BERTopic through five stages: embeddings, dimensionality 

reduction, clustering, tokenizer, and weighting scheme. The modeling results show a topic 

coherence value of 0.0885752. This study successfully identified five main topics in the 

news coverage of the 2024 ''pemilu'' on the Detik.com news portal. These topics include: 

Topic 0, focusing on ''calon-calon presiden'' and ''wakil presiden'' reflecting high attention 

to key figures in the ''pemilu'', with a total of 6211 news articles with representative words 

'ganjar', 'prabowo', 'anies', 'imin'; Topic 1, focusing on ''nomor urut'' of ''pasangan capres- 

cawapres'' in the general election in Indonesia, particularly mentioning figures such as 

''Gibran Rakabuming Raka'', with a total of 2661 news articles with representative words 

'nomor', 'urut', 'gibran', 'indonesia'; Topic 2, about news on ''Presiden Joko Widodo'' and 

his political dynamics, with a total of 2615 news articles with representative words 

'presiden', 'politik', 'jokowi', 'survei'; Topic 3, related to the general election and 

''pemilihan presiden'', including votes and related surveys, with 2349 news articles with 

representative words '2024', 'pemilu', 'pilpres', 'kpu'; Topic 4, about news on ''debat 

capres'' and ''cawapres'' that occurred, with a total of 1183 news articles with 

representative words 'debat', 'pilpres', 'cawapres', '2024'. 
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BAB I 

PENDAHULUAN 

 
1.1 Latar Belakang 

Pada tanggal 14 Februari 2024, Indonesia menyelenggarakan pemilihan umum 

serentak untuk menentukan pemimpin serta anggota legislatif di tingkat kabupaten/kota, 

provinsi, nasional, dan juga wakil-wakil di DPD-RI. Dari sekitar 204,8 juta pemilih tetap 

yang terdaftar, lebih dari 116,5 juta atau sekitar 56 persen adalah generasi Z dan milenial. 

Generasi Z, kelahiran tahun 1995 hingga 2000-an, memiliki hak pilih sekitar 22,8 persen. 

Sedangkan milenial, yang lahir antara tahun 1980 hingga 1994, memiliki suara sekitar 33,6 

persen dari total [1]. Hal tersebut menunjukkan bahwa pemilu 2024 akan diwarnai oleh 

partisipasi yang dominan dari kalangan pemilih muda yaitu generasi Z dan milenial. 

Kedua generasi ini telah tumbuh dalam era digital, di mana akses ke internet dan 

media sosial menjadi bagian penting dari kehidupan sehari-hari generasi tersebut. 

Dukungan dan partisipasi politik generasi milenial ini akan terbentuk jika terus menerus 

terpapar media digital yang berisikan sosialisasi atau informasi/berita tentang kampanye 

mendukung kebijakan-kebijakan pemerintah yang positif. Mengingat generasi ini adalah 

mayoritas pengguna media digital (internet, media sosial dan lain sebagainya) [2]. 

Generasi Z dan Milenial aktif dalam berdiskusi, berbagi artikel berita, dan mencari 

opini dari berbagai sumber yang tersedia secara daring. Dengan demikian, internet menjadi 

sumber utama bagi generasi milenial dan Z untuk membentuk pandangan politik dan 

membuat keputusan dalam pemilihan umum. Interaksi ini kemudian dipermudah dengan 

adanya media massa online yang menyajikan berita-berita aktual yang bisa diakses semua 

kalangan. Ketersediaan dan kemudahan dalam mengakses media massa secara online 

membuat media ini menjadi pilihan yang sangat diminati masyarakat [3]. 

Detik.com adalah situs berita daring di Indonesia yang didirikan pada 9 Juli 1998 

oleh Budiono Darsono, Yayan Sopyan, Abdul Rahman, dan Didi Nugrahadi. Sejak tanggal 

3 Agustus 2011, detik.com menjadi bagian dari PT Trans Corporation, anak perusahaan CT 

Corp. Nama "detik.com" diambil dari tabloid DeTik yang didirikan pada tahun 1977. 

Awalnya fokus pada politik, ekonomi, dan teknologi informasi, tetapi kemudian juga 

menyajikan berita hiburan dan olahraga. Detik.com dikenal dengan pembaruan berita secara 

cepat dan merupakan situs informasi digital paling populer di Indonesia. Menurut data dari 
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SimilarWeb pada Januari 2024, Detik.com menduduki peringkat ke 3 teratas sebagai 

penerbit berita dan media terkemuka. 

Detik.com secara aktif memberitakan mengenai pemilu 2024, terbukti dengan 

adanya sub kanal khusus yang memberitakan pemilu. Hal ini menyebabkan melimpahnya 

informasi pada media tersebut. Tidak seperti sub kanal pemilu lainnya (seperti sub kanal 

pemilu Kompas dan CNN), pada sub kanal pemilu Detik belum ada pengkategorian berita 

berdasarkan topik tertentu. Hal ini menyulitkan pembaca untuk mencari informasi yang 

lebih mendalam pada sub kanal tersebut. Namun, melacak dan menganalisis topik-topik 

yang muncul dalam cakupan berita menjadi tantangan, terutama mengingat volume besar 

artikel berita yang dipublikasikan setiap hari. Oleh karena itu, diperlukan pendekatan yang 

efisien dan efektif untuk memodelkan topik-topik terkait Pemilu 2024 dari artikel berita 

detik. 

Topic Modelling adalah salah satu teknik di dalam Natural Language Processing 

(NLP) untuk menganalisis teks [4]. Algoritma topic modelling digunakan untuk 

mengidentifikasi pola tersembunyi dalam rangkaian kata yang terdistribusi di dalam sebuah 

kumpulan dokumen. Hasil dari teknik ini adalah sekumpulan topik yang terdiri dari 

beberapa kelompok kata yang muncul bersamaan dalam dokumen berdasarkan pola 

tertentu. Dalam konteks topic modelling, "topik" merujuk pada sekumpulan kata atau frasa 

yang sering muncul bersama dalam dokumen dan membentuk tema atau konsep tertentu 

yang dapat dikenali [18]. Penelitian ini akan menggunakan Meta Deskripsi sebagai 

pengukurannya. Meta Deskripsi adalah keterangan yang digunakan untuk menjelaskan apa 

maksud dari konten yang dibuat [5]. 

Pada penelitian sebelumnya yang membandingkan beberapa metode Natural 

Language Processing, Bidirectional Encoder Representations Transformers (BERT) 

dianggap lebih baik dibandingkan model lainnya, termasuk LDA [6]. BERT adalah sad 

model representasi bahasa baru yang dirancang untuk dapat melakukan pelatihan 

representasi dua arah dari teks yang tidak berlabel [7]. Kemudian, salah satu yang pustaka 

yang memanfaatkan BERT sebagai model untuk pemodelan topik adalah BERTopic [8]. 

BERTopic merupakan model transformer BERT yang dikhususkan untuk pemodelan topik 

dengan menggunakan pendekatan c-TF-IDF. Sehingga pemodelan topik dapat 

diinterpretasikan dengan mudah tanpa mengurangi kata – kata kunci dalam deskripsi kata 

yang dilakukan topik modeling [9] 
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Untuk itu, penulis merasa tertarik untuk melakukan penelitian dengan judul 

Pemodelan Topik Pemilu 2024 Menggunakan Metode BERTopic pada Artikel Berita 

Detik.com 

1.2 Rumusan Masalah 

Rumusan masalah yang sesuai untuk penelitian ini dapat dirumuskan sebagai 

berikut: 

a. Bagaimana menerapkan BERTopic untuk pemodelan topik pada meta deskripsi 

artikel berita terkait Pemilu 2024? 

b. Apa saja topik-topik utama yang mendominasi cakupan berita Pemilu 2024 pada 

portal berita Detik.com? 

1.3 Batasan Masalah 

Dengan merujuk pada konteks masalah yang telah diuraikan sebelumnya, penulis 

memberikan batasan penulisan untuk memastikan bahwa pembahasan dan isi tulisan tetap 

sesuai dengan judul penelitian. Batasan-batasan yang diberlakukan melibatkan hal-hal 

berikut: 

a. Data yang dikumpulkan adalah data dalam Bahasa Indonesia. 

b. Data yang digunakan merupakan data meta deskripsi artikel berita pada sub kanal 

pemilu dari tanggal 1 September 2023 hingga 14 Februari 2024 pada portal berita 

Detik.com. 

c. Menggunakan bahasa pemrograman Python. 

d. Penggunaan pustaka BERTopic untuk pemodelan topik 

1.4 Tujuan 

Tujuan yang hendak dicapai dalam penelitian ini adalah: 

a. Menerapkan metode BERTopic untuk memodelkan topik pada meta deskripsi 

artikel berita Pemilu 2024. 

b. Mengidentifikasi dan menganalisis topik-topik utama yang mendominasi cakupan 

berita Pemilu 2024 di portal berita Detik.com. 

c. Memberikan informasi mengenai tren topik pemilu 2024 pada artikel berita di 

portal berita Detik.com. 

d. Mengelompokkan berita Pemilu 2024 dengan topik yang serupa untuk 

mempermudah pemahaman. 
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1.5 Manfaat Penelitian 

Manfaat dari penelitian ini di antaranya sebagai berikut: 

a. Manfaat Bagi Penulis 

1) Memberikan pengetahuan lebih kepada penulis dalam menganalisis topic 

modelling terhadap meta deskripsi berita pemilu 2024 menggunakan BERTopic. 

2) Sebagai salah satu syarat dalam penyelesaian gelar strata (S1) program studi 

Teknik Informatika Universitas Nusa Putra. 

b. Manfaat Bagi Universitas 

1) Menjadi sebuah tolak ukur bagi Universitas dalam menentukan keberhasilan dan 

kemampuan penulis dalam mengimplementasikan ilmu yang sudah didapatkan 

selama menempuh pendidikan perkuliahan di universitas. 

2) Sebagai referensi untuk penelitian selanjutnya. 

c. Manfaat Bagi Masyarakat 

1) Informasi mengenai hasil topic modelling terhadap topik pemilu 2024. 

2) Dapat dijadikan studi literatur untuk penelitian selanjutnya. 

 

 

1.6 Sistematika Penulisan 

Sistematika penulisan dalam tugas akhir ini terdiri dari beberapa bab yang dirancang 

secara terstruktur untuk menyajikan isi penelitian dengan jelas. Berikut adalah gambaran 

garis besar mengenai konten masing-masing bab: 

BAB I: PENDAHULUAN 

Merupakan bab awal yang memberikan latar belakang, permasalahan, tujuan, 

manfaat, dan batasan penelitian. 

BAB II: TINJUAN PUSTAKA 

Berisi review literatur dan penelitian terkait untuk membangun landasan teoritis dan 

kerangka konseptual. 

BAB III: METODE PENELITIAN 

Pada bab 3, yaitu metodologi penelitian ini membahas mengenai metode serta 

langkah-langkah yang digunakan penulis dalam melakukan penelitian yang 

dilakukan. Bab ini mencakup objek penelitian, analisis, tahap penelitian, alat dan 

bahan serta perancangan sistem. 

BAB IV: HASIL 
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Bab ini mencakup penjelasan tentang penerapan hasil dan evaluasi dari uji coba 

penelitian mulai dari tahap analisis, perancangan, implementasi perancangan, hasil 

pengujian, dan penerapannya. Penjelasan ini mencakup aspek teoritis baik secara 

kualitatif, kuantitatif, maupun statistik. 

BAB V: PENUTUP 

Bab ini merupakan penutup dari laporan atau tesis yang menyajikan rangkuman dari 

keseluruhan penelitian serta memberikan kesimpulan, implikasi praktis, saran untuk 

penelitian masa depan, dan pesan terakhir dari penulis. 
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BAB V 

KESIMPULAN DAN SARAN 

 
4.1 Kesimpulan 

Berdasarkan hasil penelitian pemodelan topik pemilu 2024 menggunakan 

metode BERTopic pada artikel berita Detik.com, dapat diambil beberapa 

kesimpulan, yaitu: 

a. Penerapan BERTopic untuk pemodelan topik pemilu dilakukan 

menggunakan meta deskripsi artikel berita terkait Pemilu 2024 

menggunakan dataset hasil scraping pada rentang waktu tanggal 1 

September 2023 hingga 14 Februari 2024 dengan total data 15.019 artikel. 

Data tersebut kemudian dilakukan text preprocessing dengan melewati 4 

proses yaitu case folding, cleaning, tokenizing dan stopword removal agar 

data bersih dan menjadi lebih terstruktur. Kemudian menggunakan 

dataset tersebut dilakukan pemodelan topik menggunakan BERTopic 

yang melawati lima tahapan yaitu embeddings menggunakan sentence- 

transformers "distiluse-base-multilingual-cased-v1", dimentionality 

reduction menggunakan UMAP, clustering menggunakan K-Means 

dengan nilai k optimal menggunakan hasil evaluasi Elbow dengan k sama 

dengan 5, tokenizer menggunakan CountVectorizer dan weighting scheme 

menggunakan c-TF-IDF. Pemodelan topik menggunakan BERTopic 

menghasilkan nilai topic coherence sebesar 0.0885752; 

b. Berdasarkan hasil pemodelan topik yang dilakukan topik – topik utama 

yang mendominasi cakupan berita Pemilu 2024 pada portal berita 

Detik.com, yaitu lima topik. Dari kelima topik tersebut, topik terkait 

dengan capres dan cawapres menjadi topik yang paling sering muncul 

pada portal berita Detik.com mengenai Pemilu 2024. 

c. Penelitian ini berhasil mengidentifikasi lima topik utama yang 

mendominasi pemberitaan pemilu 2024 di portal berita Detik.com. Topik- 

topik tersebut mencakup: Topic 0, berfokus pada calon-calon presiden dan 

wakil presiden yang mencerminkan tingginya perhatian terhadap figur- 

figur utama dalam pemilu, dengan jumlah 6211 artikel berita dengan 

representasi kata 'ganjar', 'prabowo', 'anies', 'imin'; Topic 1, berfokus pada 
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Topik ini berfokus pada nomor urut pasangan capres-cawapres dalam 

pemilihan umum di Indonesia, terutama menyebutkan tokoh seperti 

Gibran Rakabuming Raka, dengan jumlah artikel 2661 artikel berita 

dengan representasi kata 'nomor', 'urut', 'gibran', 'indonesia'; Topic 2, 

tentang berita tentang Presiden Joko Widodo serta dinamika politiknya, 

dengan jumlah 2615 artikel berita dengan representasi kata 'presiden', 

'politik', 'jokowi', 'survei' ; Topic 3, berkaitan dengan pemilihan umum dan 

pemilihan presiden, termasuk suara dan survei terkait 2349 artikel berita 

dengan representasi kata '2024', 'pemilu', 'pilpres', 'kpu'; Topic 4, tentang 

berita tentang debat capres dan cawapres yang terjadi, dengan jumlah 

1183 artikel berita 'debat', 'pilpres', 'cawapres', '2024'. 

Dapat disimpulkan berdasarkan Tabel 4.13, topic 0 topik terkait capres 

dan cawapres merupakan topik yang sering diberitakan oleh portal berita 

Detik.com pada sub kanal pemilu dengan jumlah 6211 artikel berita. 

d. Penelitian ini berhasil mengelompokkan berita Pemilu 2024 yang serupa 

ke dalam 5 jenis topik, dengan rincian topic 0 berjumlah 6211 artikel 

berita, topic 1 berjumlah 2661 artikel berita, topic 2 berjumlah 2615 

artikel berita, topic 3 berjumlah 2349 artikel berita dan topic 4 berjumlah 

1183 artikel berita. 

 

4.2 Saran 

Berdasarkan hasil penelitian pemodelan topik pemilu 2024 menggunakan 

metode BERTopic pada artikel berita Detik.com, dapat diambil beberapa saran 

untuk penelitian di masa depan, yaitu: 

a. Melakukan perbandingan metode pemodelan topik BERTopic dengan 

model lainnya seperti Correlated Topic Models (CTM), Gibbs Sampling 

Dirichlet Multinomial Mixture (GSDMM), Non-Negative Matrix 

Factorization (NMF), dan lain sebagainya; 

b. Menggunakan metode embeddings yang berbeda; 

c. Menambah dataset dari portal berita lainnya terkait dengan Pemilu 2024; 

d. Membandingkan beberapa portal berita untuk mengetahui berita yang 

mendominasi dari setiap portal berita mengenai Pemilu 2024. 
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